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Veri
Analizi

"Veri Analizi: Bilgiye Dayali Kararlar Aliinmasini
Saglar!”

Her gun is dUinyasinda yiginla veri Uretilmekte ve bu
veriler hizla birikmektedir. Ancak verilerin yalnizca
toplanmasi yeterli deqildir; bu verilerin analiz edilip
degerli bilgilere dénustlrulmesi gerekir. Tam da
burada Veri Analizi devreye girmektedir!

Veri Analizi Nedir?

Veri analizi, isletmenin sahip oldugu verilerin
sistematik bir sekilde incelenmesini, icerdikleri
anlamli bilgilerin agiga ¢ikarilmasini ve is kararlarina
yon verecek icgoruler elde edilmesini saglayan bir
surectir. Ham veriler Gzerinde yapilan analizlerle
isletmenin farkli alanlarina dair detayli bilgi saglanir
ve stratejik bir bakis acgisi gelistirilir.




Hizli ve Dogru Karar
Verme

Veri analizi sayesinde
isletme verileri detayl bir
sekilde incelenir ve bu
incelemeler 1siginda
guvenilir ve dogru kararlar
alinmasi saglanir.
Isletmenin performansi
Olcllerek sUreclerdeki
iyilestirme alanlari tespit
edilir.
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Misteri Davranislarinin
Anlasiimasi

Musterilere dair veriler
analiz edilerek onlarin
davranislari ve tercihleri
anlasilir. Bu sayede musteri
ihtiyaclarinin dnceden
ongodrulmesi ve
kisisellestirilmis deneyimler
sunulmasi kolaylastirilir.

Veri Analizinin Faydalari Nelerdir?

Rekabet Ustiinltigi
Saglanir

Pazar verilerinin analiz
edilmesi sayesinde
sektordeki degisiklikler,
musteri trendleri ve rekabet
kosullari hizla takip edilir. Bu
analizler, isletmenin
rekabette bir adim éne
gecmesine olanak tanir.

Operasyonel Verimlilik
Artirthir

Veri analizleriile
streclerdeki gereksiz

maliyetler ve verimsizlikler

tespit edilir. Bu sayede

kaynaklarin daha etkin

kullanilmasi saglanir ve

operasyonel verimlilik
artiriir.
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Veri
Ambari

Veri Ambari: Kararlarin Veriye Dayandiriimasini
Saglar!

Her gun is dUnyasinda binlerce veri Uretilmektedir:
satis raporlari, musteri geri bildirimleri, pazarlama
kampanya sonuclari ve daha fazlasi. Ancak bu veriler
farkl kaynaklarda ve sistemlerde saklandiginda,
degerli bilgilerin kesfedilmesi zor hale gelir. Tam da
burada Veri Ambari devreye girmektedir!

Veri Ambari Nedir?

Veri ambari, firmanin tim verilerinin tek bir yerde
toplanmasini, organize edilmesini ve analiz edilebilir
hale getirilmesini saglayan bir sistemdir. Farkli
kaynaklardan gelen veriler (satislar, musteri bilgileri,
finansal veriler, vb.), veri ambarinda bir araya
getirilerek isletmenin tim veriyi tek bir platformdan
anlamli bilgiye dénustirmesine olanak taninir.




Veri Ambarinin Faydalari Nelerdir?

Tdm Veriler Tek Cati U i imi .
Guclu ve Hizli Karar ¢ Mug.te'rl D?r.'?ylm[ Rekabet Avantayj
Altinda lyilestirilir o
Verme Saglanir
. . ) Farkli departmanlardan Veri ambari sayesinde . : ;
Veri ambari sayesinde tium ! . " : : Veri ambari ile pazardaki
| tok bi q gelen veriler bir araya musteri davranislarinin analiz dedisimleri steri
uluv?l? e;:qﬁz c']r ﬁzLiI?rnBu getirilir ve batancdl bir bakis edilmesi kolaylastirilir. Bu treniigl;frii?w]i:gzgj ?T;Fuizliz
e ok YEP . agist sunulur. Pazarlama, analizler dogrultusunda e e
sclyek = u;c:lrlu Ir Zﬂ ) finans, satis gibi birimlerin tilistetllere daha B I(|.n?es.| saglanir. u'I urum,
‘ ]’ Iy b'I'y boylece ig hakkinda daha sunulmasi ve ihtiyaclarinin '
SEQLian GUrGm- genis bir resim elde edilmesi dnceden tahmin edilmesi
saglanir. mUumkun hale getirilir.
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Is Zekasi: Verinin Anlamli Bilgiye Déniistiiriilmesi
Saglanir!

Veri yiginlarinin icinde sakli olan degerli bilgilerin gun
yUzune cikarilmasi, isletmelerin basariya
ulasmasinda kritik bir rol oynar. is zekasi (Bl), bu
verilerin analiz edilerek anlamli bilgilere
dénusturdlmesini saglar ve isletme stratejilerinin
guclenmesine katkida bulunur.

Is Zekasi Nedir?

|s zekasi, isletmeye ait verilerin toplanmasi, islenmesi
ve andliz edilmesi surecidir. Bu surecte gelismis
raporlama ve analiz araclari kullanilarak, isletme
performansini élgcen, dngdruler sunan ve karar destek
sistemleriyle yoneticilere stratejik bilgiler saglayan
bir yapi olusturulur.
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Is Zekasinin Faydalari Nelerdir?

Veriye Dayal Karar Alma Performans izlemesi Musteri Davranislari ol ot cecns
imkéni Saglanir Kolaylastirilir Hakkinda Derin RekubetUUstunlugu
Bilgiler Elde Edilir Saglanir
Is zekasi ile isletme verileri Is zekasi araglan sayesinde, ' .
detayh analiz edilerek isletmenin tim MUsterilere dair veriler analiz qua.r ’cre:rt:dlerl ve ruku:')
ydneticilerin dogru ve departmanlarindaki edilerek onlarin ihtiyaclari ve analizleriile sektof:dekl
zamaninda karar almasi performans izlenir. beklentileri hakkinda detayli degigimler izlenir, béylece
saglanir. Bu durum, Belirlenen hedeflere ne bilgi saglanir. Bu sayede, Isletmenin rekabette avantq]
isletmenin riskleri kadar yaklasildigr analiz musteri memnuniyeti artinilir elde etmesi saglanir.
azaltmasina ve firsatlan edilir ve gerekli iyilestirmeler ve musteri sadakati
degerlendirmesine yapilabilir. guclendirilir.

yardimci olur.
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Veri Yonetisimi: Verinin Dogru Yonetilmesi Saglanir!

GUnUumuz is dunyasinda verinin stratejik bir kaynak
olarak etkin bir sekilde yonetilmesi buylk 6nem tasir.
Ancak, sadece veriyi toplamak ve analiz etmek yeterli
degildir; bu verinin dogru, guvenli ve uyumlu bir
sekilde ydnetilmesi gerekir. Iste bu noktada Ver;
Yénetisimi devreye girmektedir!

Veri Yonetisimi Nedir?

Veri yonetisimi, isletmenin sahip oldugu verinin dogru
sekilde toplanmasini, saklanmasini, dizenlenmesini
ve kullanimini saglamak i¢cin uygulanan standartlar
ve sureclerin butdnuddr. Veri kalitesini, guvenligini ve
uyumlulugunu saglamak amaciyla politikalar,
prosedurler ve teknolojiler kullanilarak verinin isletme
icindeki yasam ddéngusunun her asamasi kontrol
altina alinir.




Veri Yonetisiminin Faydalari Nelerdir?

Veri Kalitesinin Glvence
Altina Alinmasi

Veri yonetisimi sayesinde,
isletmenin verilerinin
guncel, dogru ve guvenilir
olmasi saglanir. Bu sayede,
alinacak kararlarin
guvenilir verilere
dayanmasi saglanir.
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Veri Gluvenliginin
Saglanmasi

Veri yonetisimi
politikalariyla, isletmenin
sahip oldugu verilerin
yetkisiz erisimlerden
korunmasi ve veri
guvenliginin saglanmasi
hedeflenir. Ozellikle misteri
ve calisan verilerinin gizliligi
guvence altina alinir.

Yasal Uyumun
Kolaylastiriimasi

Veri yonetisimi ile yasal ve
dlUzenleyici gereksinimlere
uygun veri yénetimi saglanir.
Bu durum, veri gizliligi ve
koruma yasalarina uyum
strecini kolaylastirir ve olasi
cezai yaptirnmlardan
kacinilmasina yardimci olur.

Verinin Degerli Bir Kaynaga
Donustirdlmesi

Veri ydnetisimi ile verinin
anlamh ve stratejik bir
kaynaga dénustiridlmesi
saglanir. isletmenin veri
kullanimi optimize edilir ve is
sureclerine entegre edilerek
katma deger olusturulur.



Nasil Yapiyoruz ?
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\((9 Timescale

Thales suyun akisinda diizen gérmusti.
Biz o dlzeni verinin akisinda ariyoruz.
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Ornek Bir Uygulama...

———Tablo Boyutu
SELECT
schemaname || '." || relname AS table name,
Pg size pretty(pg total relation size(relid)) AS total size,
Pg size pretty(pg relation size(relid)) AS table size,
pg size pretty(pg total relation size(relid) -
Pg relation size(relid)) AS index size

FROM

pg catalog.pg statio user tables
where schemaname = 'schema name' and relname = 'table name’
ORDER BY

pg total relation size(relid) DESC;
———Insert edilen &rnek wverinin kag¢ giinliitk oldudu
select max(transaction time)- min(transaction time)

from tmp schema.coin data

———Glinler icerisindeki satir sayilarinin dadilimini &Jrenme

select time bucket ('l day',transaction time), count(¥*)
from tmp schema.coin data
group by |

Davs

\Topieciza ) - Memory - 0.25 = chunk_time _interval

Approximate chunt_time_interval estimate



CREATE TABLE tmp schema.coin data (
transaction time timestamp NULL,
symbol wvarchar(l5) NULL,
open value float4d NULL,
high value float4 NULL,
low value float4 NULL,
close value float4 NULL,
volume coin float4 NULL,
volume usdt float8 NULL,
trade count int4 NULL

5

———Hypertable oclusturma (Tablo bosgsa)
SELECT create hypertable('tmp schema.coin data', by range('transaction time', INTERVAL 'l week'));

-——Hypertable olusturma (Tabloda hali hazirda veri varsa)

SELECT create hypertable('tmp schema.coin data' by range('transaction time', INTERVAL 'l week'), migrate data => true);

timescaledb_internal ———Tabloya ait chunk tablolari gdsterme
SELECT show chunks('tmp schema.coin data'):;

Cuery insert into trmp_schema.coin_data

e show_chunks
Execute time
Start time Tue Jul 15 1714

Finish time Tue Jul 15 17:15:39 TET 2025

_timescaledb_internal._hyper_3_1993_chunk
_btimescaledb_internal._hyper_3_1994_chunk
_btimescaledb_internal._hyper_3_
_timescaledb_internal._h
_timescaledb_internal._h . chunk
_timescaledb_internal._hyper_3_ chunk
_btimescaledb_internal._hyper_3_ chunk
_btimescaledb_internal._hyper_3_2000_chunk

_timescaledb_internal._hyper_3 1 _chunk

3
3
3
»
3
Y
3
3
y
3
>
3
3
»
3
b
3

_btimescaledb_internal._hyper_3 2 _chunk

_timescaledb_internal._hyper_3 3 chunk

| Yper_ _
I _bimescaledb_internal._hyper_3_2004_chunk

Thc Ies _timescaledb_internal._hyper_3_2005_chunk




Select Kolayligi

select time bucket('l year',transaction time) as transaction year,
symbol as coin name, transaction_year coin_name avg_open_value
round (avg (open value) : inumeric,?) as avg open value

2019-01-01 00:00:00.000 BTC/USDT

from tmp schema.coin data
where symbol = 'BTC/UsSDT’ 2020-01-01 D0:00:00.000 BTC/USDT
group by |,~ 2021-01-017 000000000 BTC/USDT
order by |

select time bucket('l day',transaction time) as transaction year,

symbol as coin name, round(avg(open value)::numeric,Z) as avg open value,

round (avg (close value) ::numeric,”) as avg close value,
rnund{avg{(high_value+low_value}/:]::numeric,;} as avg value high low

from tmp schema.coin data

where time bucket('l year',transaction time) between '2020-01-01' and '2021-01-01°
group by | ,=-

transaction_year Ccoin_name avg_open_value avg_close_value avg_value_high_low

BTC/USDT
BTC/USDT
CSUSDT
C/USDT
C/USDT
C/USDT
CSUSDT
C/USDT
C/USDT

(== = R =
2 =] n LN

T
'k

1

i

1

'l

1

i

1

'l

1

i

2]

'l

g

i

g

'l

o f
T

II1III
Thales



TimescaleDB’de Compression ve Continuous Aggregate

ALTER TABLE coin data SET (
timescaledb.compress,
timescaledb.compress segmentby = '"symbol'’

) ;

SELECT add compression policy('coin data', INTERVAL ' year') ;

r A b, = ol B

CREATE MATERIALIZED VIEW tmp schema.view coin data
WITH (timescaledb.continuous) as
select time bucket('l minute',transaction time) ,transaction time,symbol,

open value, high wvalue, low value, close value, volume coin, volume usdt,
trade count

from tmp schema.coin data

order by | ,2;

SELECT add continuous aggregate policy('tmp schema.view coin data',
start offset => interval 'l month', -—--Verinin en giincel tarihinden kag¢ giin geriye gidecedi tanimlanir.
end offset => null ———-Materialize edilecek son tarih belirlenir
schedule interval => INTERVAL 'l Day' -—--Bu policy'in cgalisma sikligi belirlenir

III i
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Airflow ile ETL Uygulamalari

Airflow bir is akisi (workflow) yonetim
sistemidir. Bu uygulama uzerinden Python
gorevlerinin takibi, yonetimi vb. isler kolayca
yapilabilir.

Thales



~ Dags Runs Task Instances

@ Q Search Dags
Home =
Al () Failed @ Rumning & Success
105 Dags ([

@ Schedule
£ 30 00 * * *

01_A01_S0002_hisse_senedi_bilgileri_guncelleme

Admin
Schedule
) £330 00 * * *
security
01_A01_S0001_yts_staging
Schedule
B 3000 ***
99_799_S9999_log_clean
Schedule
B015 1%
01_A01_S0004_twitter_staging
m Schedule
Docs B 00**1
A
tutorial_taskflow_templates © example
User

Schedule

01_A01_S0003_hisse_senedi_fiyat_bilgileri_gunluk

v Filter by tag

Latest Run

2025-10-20, 05:03:04 &

Latest Run

2025-10-20, 05:00:26 &

Latest Run

2025-10-20, 03:30:00 &

Latest Run

2025-10-01, 18:00:00 &

Latest Run

2025-06-15, 22:17:00 &

Latest Run

Next Run

2025-10-21, 03:30:00

Next Run

2025-10-21, 03:30:00

Next Run

2025-10-21, 03:30:00

Next Run

2025-11-01, 18:00:00

Next Run

2025-06-16, 03:00:00

Next Run

Advanced Search [€trl+K

Sort by Latest Run Start Date... v
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. sync_torrent
last_movie_on_yts i

start . . insert_new_movies ———— PythonOperator
— PythonOperator —

PythonOperator PythonOperator

sync_cast
PythonOperator

finish
PythonOperator

last_movie_on_local
PythonOperator

sync_genre
PythonOperator

sync_movie_suggestions
PythonOperator
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def update():
ms db.ms col
ts = db PR . & EEl

ms Ccursor = ms.cursor()

ts cursor = ts;:cursori)

yesterday = date.today()

ts cursor.execute(''? DET LSS

ts. commiti)

ms cursor.execute{''! SELECT

execution = mMs GlUursor. fetchall

print ("Data Executed...")

—

ts cursor = ts.cursor()
cols = (YWseg 1d', Tvseg

mgr = CopyManager (ts, 'fus:

mgr . copy (execution)
ts.commit ()

rint("Data Imported...")
P ( X

ts_cursor.caw;ﬁﬁc(”f DELETE

ts.commit ()

As 1s Aktarim

- timedelta (days=1)

£

)
|._|

i 'fused date', 'fused speed')
fused data', cols)

(D
o)
O, =
Q)
&L
1]
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Airflow v3 ile Gelen Yeni Ozellikler

-Yeni arayuz.
-Git ile surumleme
-Backfill
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Superset ile Veri Gorsellestirme

oD

Superset

Superset, veriyi analiz etmemizi ve
gorsellestirmemizi saglayan acik kaynakli bir
Business Intelligence (BI) platformudur.
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Bekar olan Erkek Yolcularin Bekar Olan Kadin Yoelcularin
Saatlik Gegis Sayilar Saatlik Gegis Sayilar

Evli Olan Erkek Yolcularin Evli Olan Kadinlarin Saatlik
Saatlik Gegis Sayilar: Gecis Sayilar
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Ortamlarda Satilacak U¢ Analiz :)
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1. Conjoint Analizi

Conjoint Analizi, insanlarin bir trind tercih ederken hangi 6zelliklere ne kadar deger verdigini
anlamamizi saglar. Kisacasi, “karar verirken hangi faktér en cok etkiliyor?” sorusuna yanit verir.
Pazarlama, urun fiyatlandirma ve kamu hizmetlerinde vatandas memnuniyetinin hangi
unsurlardan beslendigini 6lcmek icin kullanilir. Genellikle regresyon ya da logit modelleriyle
tercih verileri analiz edilerek, kullanici davranislarinin ardindaki motivasyonlar ortaya cikar. Yani
veri bize yalnizca ne istediklerini degil, neden istediklerini soyler.
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2. Gri lliskisel Analiz

Gri lliskisel Analiz ise belirsizlik altinda alternatifleri degerlendirmeyi miumkin kilar. Tam bilgiye
sahip olunmadiginda bile, gozlemler arasindaki benzerlik derecelerini hesaplayarak en uygun
secenedi belirler. Ozellikle enerji verimliligi, mtihendislik, stirdurulebilirlik ve performans olctimi
alanlarinda kullanihir. Verinin eksik, gurulttlt veya normalize edilmemis oldugu durumlarda bile
guvenilir sonuclar Gretir. Klasik makine 6grenmesi biyuk veriye ihtiyac duyarken, gri analiz az
veriyle bile anlam Uretmeyi basarir.

Kisaca Gri lliskisel Analiz elma ile armutu ayni kefede analiz etmenize yarar

1 i
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3. Vern Zarflama Analizi

Veri Zarflama Analizi, ayni kaynaklara sahip birimlerin etkinligini 6lcmeye yarayan gucli bir
optimizasyon yontemidir. Cesitli sektorlerde faaliyet gosteren sirketlerin subelerinin, hastaneler,
bankalar vb. kurumlarin verimliligini karsilastirmak icin kullantlr. Lineer programlama temelli bu
yaklasim, cok boyutlu performans gostergelerini tek bir “etkinlik skoru”na indirger. Boylece
sadece sayilar deqil, kaynaklarin ne kadar etkili kullanildigi da gérinar hale gelir. Veri zarflama
analizi, veriyi nicelikten cikarip verimlilik dizeyinde anlamlandirir.
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